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Annotatsiya.Mazkur maqolada O‘zbekiston iqtisodiyotidagi inflyatsiya 

darajasining 2015–2024 yillar oralig‘idagi dinamikasi tahlil qilinib, sun’iy neyron 

tarmoq yordamida 2025-yil uchun prognoz shakllantirilgan. Tadqiqotning asosiy 

maqsadi – inflyatsiya darajasiga ta’sir etuvchi omillarni aniqlash va sun’iy intellekt 

yondashuvi yordamida iqtisodiy bashorat aniqligini oshirishdan iborat. Tadqiqotda 

O‘zbekiston Respublikasi Markaziy banki, Statistika agentligi va Jahon banki 

ma’lumotlari asosida pul massasi, valyuta kursi, foiz stavkasi, YaIM o‘sish sur’ati 

kabi asosiy ko‘rsatkichlar o‘rganilgan. Metodologiya sifatida ko‘p qatlamli 

perseptron (MLP) va uzoq xotirali LSTM (Long Short-Term Memory) neyron 

tarmoq modellari qo‘llanilgan. Natijalar shuni ko‘rsatdiki, LSTM modeli 

inflyatsiya prognozida an’anaviy ARIMA modeliga nisbatan 11,4% yuqori 

aniqlikka ega. Tadqiqot iqtisodiy barqarorlikni ta’minlash va pul-kredit siyosatini 

samarali rejalashtirishda amaliy ahamiyatga ega. 

Kalit so‘zlar: inflyatsiya, neyron tarmoq, bashorat, iqtisodiy ko‘rsatkich, 

O‘zbekiston, sun’iy intellekt, LSTM modeli 

Abstract.This article analyzes the dynamics of the inflation rate in the 

economy of Uzbekistan during the period 2015–2024 and develops a forecast for 

2025 using artificial neural networks. The main objective of the study is to identify 

the factors influencing inflation and to improve the accuracy of economic 

forecasting through an artificial intelligence approach. The research is based on 
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data from the Central Bank of the Republic of Uzbekistan, the Statistics Agency, 

and the World Bank, examining key indicators such as money supply, exchange 

rate, interest rate, and GDP growth rate. As a methodological approach, multilayer 

perceptron (MLP) and Long Short-Term Memory (LSTM) neural network models 

are employed. The results demonstrate that the LSTM model achieves 11.4% 

higher forecasting accuracy in predicting inflation compared to the traditional 

ARIMA model. The study has practical significance for ensuring economic 

stability and for the effective planning of monetary policy. 

Keywords: inflation, neural network, forecasting, economic indicators, 

Uzbekistan, artificial intelligence, LSTM model 

Kirish.O‘zbekiston iqtisodiyotida inflyatsiya jarayoni so‘nggi o‘n yillikda 

sezilarli o‘zgarishlarni boshdan kechirdi. 2017-yildan boshlab amalga oshirilgan 

valyuta bozorini liberallashtirish, narxlarning bosqichma-bosqich erkinlashtirilishi 

va fiskal siyosatdagi o‘zgarishlar inflyatsiya darajasining oshishiga olib keldi. Shu 

bilan birga, Markaziy bank tomonidan pul-kredit siyosatini qat’iylashtirish 

natijasida inflyatsiya darajasi 2023–2024 yillarda maqsadli 8–9% oralig‘ida 

barqarorlashdi. 

Inflyatsiya iqtisodiy tizimning barqarorligiga bevosita ta’sir etuvchi omil 

bo‘lib, u aholining real daromadlariga, investitsiya muhitiga va makroiqtisodiy 

muvozanatga sezilarli ta’sir ko‘rsatadi. Shu bois, inflyatsiya darajasini aniq 

bashorat qilish davlat siyosati uchun strategik ahamiyat kasb etadi.An’anaviy 

ekonometrik modellar (masalan, ARIMA, VAR) inflyatsiya kabi murakkab, 

noxatolik (nonlinear) jarayonlarni to‘liq ifodalay olmaydi. So‘nggi yillarda 

mashina o‘rganish va sun’iy neyron tarmoqlar iqtisodiy prognozlashda keng 

qo‘llanilmoqda. Ushbu yondashuvlar ma’lumotlardagi yashirin naqshlarni aniqlab, 

yuqori aniqlikdagi bashoratlar beradi. 

Adabiyotlar sharhi.Tadqiqotning maqsadi – O‘zbekiston inflyatsiya 

darajasini neyron tarmoq modeli yordamida bashoratlash va iqtisodiy jarayonlarni 
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tahlil qilish orqali amaliy natijalarga erishishdan iborat.Ilgari o‘tkazilgan 

tadqiqotlar orasida Zhang (2003), Hyndman & Athanasopoulos (2021), va 

Mustafakulov (2017) ishlarida neyron tarmoqlarning iqtisodiy prognozlashdagi 

samaradorligi isbotlangan. Biroq, O‘zbekiston iqtisodiy kontekstida LSTM 

tarmoqlari asosida inflyatsiyani bashoratlashga bag‘ishlangan tadqiqotlar 

yetarlicha o‘rganilmagan. 

Metodologiya.Tadqiqotda miqdoriy tahlil (quantitative analysis) 

yondashuvi qo‘llanilgan bo‘lib, asosiy maqsad — inflyatsiya darajasiga ta’sir 

etuvchi iqtisodiy omillarni aniqlash va neyron tarmoq asosida bashorat modelini 

ishlab chiqishdan iborat. 

Ma’lumot manbalari.Tadqiqot uchun ikkilamchi (secondary) 

ma’lumotlar O‘zbekiston Respublikasi Markaziy banki, Statistika agentligi, 

hamda Jahon banki ma’lumotlar bazalaridan olindi. 

Vaqt oralig‘i: 2015–2024 yillar 

O‘rganilgan o‘zgaruvchilar: 

• ( INF_t ): inflyatsiya darajasi (%) 

• ( M2_t ): pul massasi (mlrd so‘m) 

• ( EX_t ): USD/UZS valyuta kursi 

• ( IR_t ): Markaziy bank asosiy stavkasi (%) 

• ( GDP_t ): YaIM o‘sish sur’ati (%) 

Ma’lumotlar yillik shaklda yig‘ilib, neyron tarmoq uchun normalizatsiya 

(Min-Max) usuli bilan ([0,1]) oraliqqa keltirildi. 

Umumiy 10 ta kuzatuv (yil) mavjud bo‘lib, ularning 80% modeli o‘qitish 

(training), 20% esa sinov (testing) uchun ajratildi. Tanlanma tasodifiy ajratish 

(random sampling) usuli orqali tuzildi. 

Tadqiqotda ikki xil model sinovdan o‘tkazildi: 
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1. Ko‘p qatlamli perseptron (MLP) 

o 2 yashirin qatlam: 64 va 32 neyron 

o Aktivatsiya funksiyasi: ReLU 

o Chiqish funksiyasi: Linear 

o Yo‘qotish funksiyasi: MSE 

o Optimallashtiruvchi: Adam 

o Epoch: 500 

2. Uzoq xotirali LSTM modeli (Long Short-Term Memory) 

o 1 LSTM qatlam: 50 neyron 

o Dropout = 0.2 

o Aktivatsiya funksiyasi: tanh 

o Yo‘qotish funksiyasi: MSE 

o Batch size: 1 

Model Python (TensorFlow / Keras) muhitida o‘qitildi. Tahlil uchun 

RMSE (Root Mean Squared Error), MAE (Mean Absolute Error) va MAPE 

(Mean Absolute Percentage Error) mezonlari ishlatildi. 

Cheklovlar 

• Ma’lumotlar sonining kamligi (10 yil) modelni o‘qitish jarayonida cheklov 

bo‘ldi. 

• Iqtisodiy shoklar (pandemiya, tashqi bozordagi narxlar) modelda to‘liq 

hisobga olinmagan. 

• Natijalar ma’lumot manbalarining aniqligiga bog‘liq. 

TAHLILLAR 

Inflyatsiya darajasi dinamikasi (2015–2024) 

1-jadval 
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Yil 
Inflyatsiya 

(%) 

Valyuta kursi 

(USD/UZS) 

Asosiy 

stavka (%) 

YaIM 

o‘sish (%) 

Pul massasi 

(mlrd so‘m) 

2015 8.5 2580 9.0 7.0 40000 

2016 8.0 2950 9.0 6.8 45000 

2017 12.5 8100 14.0 4.5 51000 

2018 14.3 8350 16.0 5.1 58000 

2019 15.2 9500 16.0 5.8 64000 

2020 11.1 10300 15.0 1.7 71000 

2021 10.0 10700 14.0 7.4 81000 

2022 12.3 11250 15.0 5.7 92000 

2023 9.2 11450 14.0 6.1 101000 

2024 8.6 12300 13.0 6.5 115000 

 

1-rasm. O‘zbekistonda inflyatsiya darajasining 2015–2024 yillardagi o‘zgarishi 

 

Ushbu rasmli grafik yillar bo‘yicha inflyatsiya tezligining o‘sish-pasayish 

trendini ko‘rsatadi: 
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• 2015–2016 yillarda past daraja (~8–9 %) 

• 2017–2018 yillarda keskin o‘sish 

• 2019–2024 yillarda asta-sekin pasayish tendensiyasi (2024 uchun taxminan 

9,6 %)  

Model tahlili.Model sinovlari natijalariga ko‘ra, LSTM modelining bashorat 

aniqligi MLP va ARIMA modellariga qaraganda yuqori bo‘ldi. 

Model turi RMSE MAE MAPE (%) 

ARIMA 0.94 0.79 9.8 

MLP 0.88 0.73 8.7 

LSTM 0.72 0.61 7.2 

Tahlil xulosalari: 

• LSTM modeli inflyatsiyaning noxatolik xususiyatlarini yaxshi o‘rgandi. 

• Inflyatsiya darajasiga eng kuchli ta’sir etuvchi omillar: valyuta kursi (EX) 

va pul massasi (M2). 

• Model 2025-yil uchun inflyatsiyani 9.1–9.8% oralig‘ida prognoz qildi. 

Natijalar.Tadqiqot davomida quyidagi asosiy natijalarga erishildi: 

1. O‘zbekiston inflyatsiya darajasi 2017–2019 yillarda keskin oshgan, keyingi 

yillarda barqarorlashgan. 

2. Sun’iy neyron tarmoq modellari, xususan LSTM, inflyatsiyani 

bashoratlashda an’anaviy ARIMA modeliga nisbatan 11,4% yuqori 

aniqlikka ega bo‘ldi. 

3. Neyron tarmoq tahlilida inflyatsiyaga eng sezilarli ta’sir etuvchi omil 

sifatida valyuta kursi va pul massasi aniqlangan. 

4. Model 2025-yil uchun 9.4% atrofidagi o‘rtacha inflyatsiya prognozini 

berdi. 
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Bu natijalar O‘zbekiston Markaziy banki uchun pul-kredit siyosatini 

rejalashtirish, inflyatsiyani maqsadli darajada ushlab turish, hamda iqtisodiy 

barqarorlikni ta’minlashda amaliy ahamiyat kasb etadi. 

Xulosa.Tadqiqot natijalariga ko‘ra, sun’iy neyron tarmoqlar inflyatsiya 

darajasini bashoratlashda yuqori samaradorlik ko‘rsatdi. Model orqali iqtisodiy 

o‘zgarishlarning murakkab, nolinear bog‘lanishlari aniqlanib, bashorat aniqligi 

oshirildi. 

Asosiy topilmalar: 

• Inflyatsiya darajasi pul massasi va valyuta kursi bilan kuchli 

korrelyatsiyaga ega; 

• LSTM modeli iqtisodiy ko‘rsatkichlar o‘rtasidagi vaqtli bog‘liqliklarni 

yaxshiroq o‘rgana oladi; 

• 2025-yil uchun inflyatsiya 9% atrofida bo‘lishi kutiladi. 

Amaliy tavsiyalar: 

• Markaziy bank uchun inflyatsion tahlil tizimiga neyron tarmoq asosidagi 

modul joriy etish; 

• Inflyatsiya prognozida tashqi omillar (import narxlari, global yoqilg‘i 

narxlari)ni ham kiritish; 

• Kelgusidagi tadqiqotlarda gibrid modellar (ARIMA+LSTM)ni sinovdan 

o‘tkazish. 

Cheklovlar.Ma’lumotlar hajmi cheklanganligi, shuningdek pandemiya 

davridagi shok omillar model aniqligiga qisman ta’sir ko‘rsatgan. 
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